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RESUMO

O objetivo principal desta pesquisa € investigageoenciamento da informacdo contébil
através das provisbes técnicas constituidas pdedsmes seguradoras como resposta a
regulacdo econbmica e tributaria. As contas deigieg técnicas possibilitam escolhas
contabeis discricionarias e a incerteza que cete estimacdo fornece significativas
oportunidades para o gerenciamento da informacatdloih visando atingir dois propadsitos:

i) melhorar pardmetros de solvéncia e ii) reduaggmentos dos impostos. Foi empregada a
abordagem deaccruals especificos sobre uma amostra composta por 366nagdes,
oriundas de 60 companhias seguradoras e uma egmital de 6 anos (2001-2006). No que
diz respeito as evidéncias da pesquisa empiricdirc@ram-se as hipoteses estabelecidas,
isto é, os diretores das sociedades seguradolasriofam para baixo as provisdes técnicas se

Artigo recebido em 03.11.2008. Revisado por pages 14.04.2009. Reformulado em 19.06.2009

Recomendado em 24.06.2009 por llse Maria Beureritoia)l Publicado em 02.02.2010. Organizacao
responsavel pelo periodico: FURB.




GERENCIAMENTO DA INFORMAGAO CONTABIL ATRAVES DAS PRVISOES TECNICAS 47
CONSTITUIDAS POR SOCIEDADES SEGURADORAS

os valores dos parametros de solvéncia e dos iog@sio menores, mas, por outro lado,
influenciam para cima as provisdes técnicas seatlmsaes dos parametros de solvéncia e dos
impostos sdo maiores. Entretanto, para dar maibustez aos resultados da pesquisa
empirica, sugere-se 0 uso do erro de estimacaopaassdes técnicas como variavel
dependente dos modelos econométricos empregadosifgla ndo € possivel no Brasil, pois
0 6rgao regulador do setor ndo disponibiliza asrima¢cbes necessarias para calcular essa
variavel, diferentemente do procedimento adotadmerwado norte-americano de seguros.

Palavras-chave Informacé&o contébil. Provisfes técnicas. RegulaSaguro.

ABSTRACT

The main objective of this research is to investigate the accounting information management
through the technical provisions constituted by insurance companies as a response to the
economic and tax regulations of the Brazlian insurance market. The accounts of the technical
provisions enable discretionary accounting choices, and the uncertainty around its estimative
provide significant opportunities for the accounting information management, aiming at
achieving two purposes: i) the improvement of the solvency parameters and ii) the reduction
of tax payments. The specific accruals approach was applied on a sample of 360 observations
from 60 insurance companies and a time series of 6 years (2001-2006). Regarding the
evidences from the empiric research, the hypotheses established were confirmed, that is, the
directors of the insurance companies influence the technical provisions downwards if the
parameters for solvency and taxes are lower, but on the other hand, they influence the
technical provisions upwards if the values of the parameters for solvency and taxes are
higher. However, in order to achieve more robust results from the empiric research, the use
of estimate error of the technical provisions is suggested as the dependent variable for the
econometric models adopted. This is still not possible in Brazil because the ruling entity of
this sector does not make the necessary information for this analysis available, differently
from the procedures adopted by the North American insurance market.

Keywords: Accounting information. Technical provisions. Regulations. Insurance.

1 INTRODUCAO

Importantes pesquisas em contabilidade buscamrerateo grau em que diretores de
empresas usam sua discricionariedade para influrensi nUmeros contabeis publicamente
reportados nas demonstracdes financeiras. O teemmgiamento da informacdo contabil é
empregado neste artigo com o intuito de identifecdinha de pesquisa que produz estudos
empiricos com essa finalidade.

Existem trés questdes fundamentais a serem obssnaites de se conduzir um
estudo sobre gerenciamento da informacgéo configbuais motivacdes ou incentivos para o
gerenciamento da informacao contabil serdo pesips®a?) Quais praticas ou procedimentos
de gerenciamento da informacdo contabil serdo [s=sips? 3) Que abordagem
metodoldgica serd empregada para mensurar o ganegitio da informacao contébil?

Healy e Wahlen (1999, p.370) apontam trés grandgs/agdes ou incentivos para o
gerenciamento da informacéo contabil: as expeetatilo mercado de capitais, os contratos
redigidos em termos de numeros contébeis e a EguFovernamental.

Este artigo trata da motivacdo oriunda da regulag@eernamental. Por exemplo,
diretores de empresas podem utilizar sua discaciedade sobre a informacdo contabil com
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o objetivo de melhorar o valor dos parametros deéscia supervisionados por 6rgaos

reguladores vinculados ao governo. Nesse casorenagamento da informacdo contébil

surge como resposta a regulacdo econdmica. Aléso,dispossivel influéncia da legislacéo

tributaria sobre a informacdo contébil, particulamte a do imposto de renda e da
contribuicdo social, faz com que diretores de esggéambém sejam motivados a utilizar sua
discricionariedade para reduzir o valor atual dgapzento dos impostos. Nesse caso, 0
gerenciamento da informacéo contabil surge conqmosta a regulacao tributaria.

No que diz respeito as préaticas ou procedimentogedenciamento da informacéo
contabil, torna-se necessario identificar quaiga®provenientes da contabilidade propiciam
discricionariedade aos diretores de empresas deo maé lhes possibilite aumentar ou
diminuir seus respectivos saldos para atingir datexdos propdsitos, tais como: reduzir
variabilidade dos resultados, piorar o resultadopddodo corrente em prol de melhores
lucros no futuro, melhorar indicadores contabemvéncia, liquidez, rentabilidade etc.),
reduzir o valor atual de pagamento dos impostagyeeutros.

Nesse sentido, cabe ressaltar que alguns setaraémicos apresentam contas com
maior discricionariedade do que outros. Assim, rsgituicbes financeiras e sociedades
seguradoras forem comparadas as industrias tradisiopercebe-se que o primeiro grupo de
empresas apresenta maior numero de contas basadasdimativas complexas que exigem
consideravel julgamento, propiciando maior disoneriedade aos seus diretores. Por
exemplo: provisdo para créditos de liquidacdo dasag resultados ndo realizados com os
titulos e valores mobiliarios, resultado das op@gaccom derivativos, provisdes técnicas
constituidas por sociedades seguradoras, denta@saantas.

Este artigo enfoca as praticas de gerenciamentofdanacéo contabil através das
provisdes técnicas constituidas por sociedadesradgas do segmento de danos, cuja
finalidade é cobrir sinistros ja ocorridos e simista ocorrer. De modo mais objetivo, a
primeira pratica é influenciar para baixo os vadadas provisdes técnicas com o propoésito de
melhorar parametros de solvéncia, enquanto a sagdimfluenciar para cima os valores das
provisdes técnicas com o propasito de reduzir onatial de pagamento dos impostos.

A escolha da abordagem metodoldgica para menswgaremciamento da informacao
contabil deve levar em consideracédo as partic@dad da pesquisa. Dessa forma, um modelo
economeétrico desenvolvido para analisar conjuntéenempresas de diferentes setores com
enfoque emaccruals agregados nédo deve ser empregado para analiseesamme um Unico
setor com enfoque eatcruals especificos, que € o caso desta pesquisa.

Dentro desse contexto, dois pontos estabelecidodegislacbes que devem ser
observadas por sociedades seguradoras autorizadasuaa no mercado brasileiro
fundamentam o problema e as hipéteses desta pasquis

Em primeiro lugar, a Lei n°® 10.190/01 (que alter®ecreto-lei n°® 73/66) define o
seguinte: “Art. 84, 8§ 1° — O patrimonio liquido desciedades seguradoras ndo podera ser
inferior ao valor do passivo nao operacional, nenvaor minimo decorrente do calculo da
margem de solvéncia”. No caso da efetiva violagégses parametros de solvéncia, algumas
medidas coercitivas podem ser empregadas, podd¢édchegar a proposta de cassacdo da
autorizacao para funcionamento da sociedade segarad

Em segundo lugar, o Decreto n® 3.000/99 (Legislagéolmposto de Renda e
Contribuicdo Social), prevé o seguinte: “Art. 336a0 dedutiveis as provisfes técnicas das
companhias de seguro e de capitalizacdo, bem came@mtidades de previdéncia privada,
cuja constituicdo € exigida pela legislacdo espexi@las aplicavel’. Logo, os valores
decorrentes da constituicdo das provisfes técdassociedades seguradoras sdo dedutiveis
da base de célculo do imposto de renda e da coigtii social.
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Além disso, as Resolucdes do Conselho Nacionalegeir8s Privados (CNSP) que
estabelecem as normas para a constituicdo das s@esvitécnicas proporcionam
discricionariedade contabil aos diretores das dacies seguradoras. Isso cria as condicbes
necessarias para o gerenciamento da informacaabibatravés das provisdes técnicas.

Sendo assim, o problema do estudo empirico condyzid esta pesquisa procura
elucidar a seguinte questdo: Existem evidénciagetenciamento da informag&o contabil
através das provisGes técnicas constituidas pdedsmes seguradoras como resposta a
regulacdo econdmica e tributaria do setor de seguro

A hipétese geral testada é que os diretores dasdsamles seguradoras influenciam
para baixo as provisdes técnicas se o0s valorepatémetros de solvéncia e dos impostos sao
menores, mas, por outro lado, influenciam para @smarovisées técnicas se os valores dos
parametros de solvéncia e dos impostos sdo maidms. base nesta hipétese geral foram
estruturados trés conjuntos de hipoteses:

H,» Sociedades seguradoras com menores valores mrdrfetro de solvéncia (PL-
PAO) (Patrimoénio Liquido — Passivo ndo Operaciomaljyenciam para baixo as
provisdes técnicas;

Hip: Sociedades seguradoras com maiores valores pardfetro de solvéncia (PL—
PRAO) influenciam para cima as provisfes técnicas;

H.. Sociedades seguradoras com menores valoresmir@fetro de solvéncia (PL—
MS) (Patriménio Liquido — Margem de Solvéngiainfluenciam para baixo as
provisdes técnicas;

H.p: Sociedades seguradoras com maiores valores par&hetro de solvéncia (PL-
MS) influenciam para cima as provisdes técnicas;

Hsa Sociedades seguradoras com menores valores gostos (IR+CS) (Imposto de
Renda + Contribuicdo Sociginfluenciam para baixo as provisdes técnicas;

Hsp: Sociedades seguradoras com maiores valores gmstos (IR+CS) influenciam
para cima as provisdes técnicas.

Desta forma, o objetivo da pesquisa € evidenciassmciedades seguradoras utilizam
praticas de gerenciamento da informacédo contataVés das provisdes técnicas para atingir
dois diferentes propositos: a) melhorar pard@mett®ssolvéncia, quando os valores dos
parametros de solvéncia e dos impostos sdo merps,eduzir pagamentos dos impostos,
guando os valores dos parametros de solvéncia iegpostos sdo maiores.

2 GERENCIAMENTO DA INFORMAGAO CONTABIL

Em primeiro lugar sdo realizados esclarecimentascb& a respeito da linha de
pesquisa na qual esse tema se encontra inseridteriBomente, analisam-se trés artigos
publicados noJournal of Accounting and Economics que abordam o gerenciamento da
informagé&o contébil no setor de seguros dos Estddm®s.

2.1 Esclarecimentos sobre a Linha de Pesquisa

Existe uma linha de pesquisa em contabilidade dddi@ investigar se diretores de
empresas utilizam sua discricionariedade para e@nfliar os numeros contabeis com o
objetivo de atender interesses particulares. Natanriernacional, essa linha de pesquisa é
denominada earnings management (gerenciamento de resultados) l@lance sheet
management (gerenciamento do balanco patrimonial). Assim cddawdoso (2005, p. 17),
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este estudo considera o “gerenciamento da informnagétabil” como a traducdo conjunta
dos termogarnings management e balance sheet management.

Healy e Wahlen (1999) fizeram uma revisdo de dagemesquisas académicas sobre o
gerenciamento da informacédo contabil, visando &ndls responsaveis pelo estabelecimento
de padrbes e normas contdbeis. Em sua pesquisgendos autores destacam como grandes
motivacdes ao gerenciamento da informacao contgbdés expectativas do mercado de
capitais; ii) os contratos redigidos em termos deneros contabeis; e iii) a regulacédo
governamental. “Outra motivacdo apresentada enrsdiseestudos relaciona a pratica de
gerenciamento de resultados a intencdo de redugagamento dos tributos cuja base de
calculo incide sobre o resultado” (ZENDERSKY, 200538).

Em relacédo as praticas de gerenciamento, Marti@@1) destaca trés tiposrget
earnings, income smoothing e big bath accounting. O target earnings significa gerenciamento
para aumentar (melhorar) ou diminuir (piorar) osutados contabeis com a finalidade de
atingir determinadas metas de referéncia que paiermr-se acima ou abaixo do resultado
apurado. Oincome smoothing significa gerenciamento para reduzir a variabida&ados
resultados contabeis. Ja bbg bath accounting significa gerenciamento para reduzir os
resultados contabeis correntes, de modo a aunestasultados contabeis futuros.

Além dessas trés praticas de gerenciamento queanf@s resultados contabeis,
também existem outras praticas cuja finalidaderéngéar contas de natureza patrimonial. De
acordo com Cardoso (2005, p. 20), “o termo balasiheet management é utilizado para
designar o gerenciamento da informacéo contabdaspamente por meio de reclassificacao
dos saldos das contas patrimoniais”. A finalidadssé tipo de pratica de gerenciamento &
afetar indicadores de liquidez, endividamento gé&utia com o intuito de atingir parametros
preestabelecidos em contratos de financiament@&lauregulacéo de setores especificos.

No que diz a respeito as abordagens metodologitgsegadas por essa linha de
pesquisa, existem trés técnicas principais: anéliéselistribuicdo de frequéncia; analise de
accruals agregados e analise aeeruals especificos.

A analise de distribuicdo de freqiiéncia € empregada detectar 0 gerenciamento da
informacao contabil ao redor de certos pontos fe¥éecia. Por exemplo, algumas pesquisas
empiricas buscam evidenciar se diretores de emgpmseam reportar prejuizos. Assim, no
caso de frequéncia de observacgOes significativaerauperiores no intervalo imediatamente
acima do lucro zero (ponto de referéncia), em &lap intervalo imediatamente abaixo, dara
indicios de gerenciamento da informacao contabil.

A analise deaccruals agregados busca medir o grau de discricionariedbxde
diretores de empresas sobre a informacéo congimrtada. As pesquisas que utilizam essa
abordagenfazem a segregacao enaeeruals ndo-discricionarios (inerentes as atividades da
empresa) eccruals discricionérios (inerentes as praticas de geremaio), sendo que o
objetivo € empregar o melhor modelo para estimaatmes dessescruals.

A andlise deaccruals especificos enfoca contas individuais sobre adsqaa
diretores de empresas podem exercer sua discni@dade. O grande diferencial das
pesquisas empiricas conduzidas por essa metoddaopissibilitar o desenvolvimento de
modelos econométricos mais compativeis com asdspstde pesquisa.

2.2 Gerenciamento da Informagdo Contdabil no Setor de Seguros

Apresentam-se, nessa secéo, trés artigos publicgamldsurnal of Accounting and
Economics que abordam o gerenciamento da informacdo conmé@b#detor de seguros. As
pesquisas empiricas foram realizadas nos EstaddedJa tratam especificamente da pratica
de gerenciamento através das provisdes de sinistros
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O artigo de Petroni (1992) investiga até que pandiscricionariedade exercida pelos
diretores das seguradoras sobre a informacao ¢oatéta o erro de estimacéo das provisfes
de sinistros. O autor argumenta que o incentiva gabestimar esse passivo é uma funcao
decrescente da posicao financeira da seguradordo spie investigacbes dessa natureza €
uma area frutifera de pesquisa em funcéo dasperisis com sinistros ndo liquidados serem
posteriormente reportadas pelas seguradoras. éssote uma oportunidade rara para avaliar,
com maior precisdo, 0 gerenciamento da informagaatabil por meio da abordagem
metodoldgica deaccruals especificos. Contudo, cabe ressaltar que issaeocar mercado
norte-americano, pois, no mercado brasileiro, esgsasmacdes ainda ndo sdo publicamente
reportadas.

De acordo com Petroni (1992), as conclusdes dagupas empiricas sobre
gerenciamento da informacdo contdbil sdo geralméimiéadas devido a dificuldade
encontrada para medir o nivel decruals sem o viés dos diretores de empresasr(als
nao-discricionarios) e, a partir dai, obtgraxy sobre a qual sdo evidenciadas as praticas de
gerenciamentoatcruals discricionarios). Diante dessa problematica, o rmetmpregou uma
estratégia de pesquisa em que as reais perdasristros nao liquidados foram consideradas
como uma medida sem o viés dos diretores das sEgasg@ccruals ndo-discricionarios).
Assim, a diferenca entre as reais perdas com rgisistdo liquidados e as provisdes
originalmente constituidas e reportadas no passas seguradoras €proxy de accruals
discricionarios empregada para evidenciar pratieagerenciamento da informacao contabil
no setor de seguros.

Os resultados obtidos através do modelo de regretes@nvolvido por Petroni (1992)
sustentam a hipétese de que seguradoras finanegitarfracas reduzem as estimativas das
provisdes de sinistros se comparadas as segurdiltmaseiramente fortes, apos controlar
outros fatores que podem influenciar o erro denegjéio das provisdes de sinistros.

O artigo de Beaver, Mcnichols e Nelson (2003) estadelacdo entre agcruals
discricionarios das provisdes de sinistros e aribistdo de frequéncia dos resultados
contabeis reportados para uma amostra de segusaclantz-americanas. Cabe ressaltar que
os valores dosccruals discricionarios das provisdes de sinistros foraridob do mesmo
modo como o erro de estimacdo das provisbes detremi estabelecido no modelo
econométrico de Petroni (1992).

Pode-se dizer que a pesquisa conduzida por Besleaichols e Nelson (2003) traz
varias contribuicdes para a literatura de gererngmendos resultados contabeis e sobre as
praticas especificas das seguradoras por meioadasials das provisdes de sinistros.
Primeiro, porgue séo fornecidas evidéncias direlasque seguradoras evitam reportar
pequenos prejuizos gerenciando as provisfes dgresiSegundo, as evidencias indicam que
essa pratica de gerenciamento ndo é concentradegid@ da distribuicdo proxima a zero,
mas € penetrante atravées de todos o0s niveis ddtademi Terceiro, as evidéncias
complementam a literatura que enfoca o gerenciantdod resultados contabeis de empresas
abertas, documentando que comportamentos semelhdatgerenciamento sdo observados
para firmas que ndo sdo abertas.

O artigo de Gaver e Paterson (2004) busca evideseiaas seguradoras tambéem
gerenciam as provisdes de sinistros para atingtasneée solvéncia. Vale lembrar que no
estudo precursor dessa linha de pesquisa, Pett®92) argumenta que as seguradoras
gerenciam as provisdes de sinistros para pareceremos arriscadas e, desse modo, evitar
uma possivel intervencdo do orgdo regulador. Asssnseguradoras tém incentivos para
reduzir o numero de violagbes dos indicaddresirance Regulatory Information System
(IRIS). Isso orienta as hipéteses de Gaver e RatdR04):
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H; - As seguradoras gerenciam as provisdes de smigtira reduzir o nimero de
violagdes dos indicadores IRIS.

H, - As seguradoras gerenciam as provisdes de smiptira apresentar menos que
guatro violagdes dos indicadores IRIS.

Hs; - As seguradoras gerenciam as provisdes de siiptira apresentar menos que
guatro e mais que uma violacdo dos indicadores.|RES evidéncias empiricas
encontradas sustentam as trés hipoteses da pesquisa

Dessa forma, Gaver e Paterson (2004) expandiraviddncias da pesquisa realizada
por Petroni (1992). Além disso, complementaram tudes desenvolvido por Beaver,
Mcnichols e Nelson (2003) ao mostrar que as segueiachdo SO gerenciam as provisdes de
sinistros para atingir metas de lucros, como tambéranciam as provisées de sinistros para
atingir metas de solvéncia.

3 PROVISOES TECNICAS CONSTITUIDAS POR SOCIEDADES SEGURADORAS

As provisdes técnicas representam valores quegasesras mantém como garantias
para o cumprimento de suas obrigacdes futurasendeer lastreadas por ativos garantidores.
As contas classificadas como provisfes técnicasrfgrarte do passivo das seguradoras e sao
constituidas de acordo com as normas estabelgoilias Resolucdes do Conselho Nacional
de Seguros Privados (CNSP).

No periodo de andlise desta pesquisa, entre os 20l e 2006, vigoraram trés
Resolucbes do CNSP com o objetivo de regulamerganoamas e procedimentos para
constituicdo das provisdes técnicas: 59/01, 89/020£04. Contudo, a partir de 1° de janeiro
de 2007, entrou em vigor a Resolugcdo CNSP n° 168(@6é a norma atualmente em vigor.

Ao enfocar somente as provisfes técnicas conggufwr sociedades seguradoras
autorizadas a operar no segmento de danos, cansetgue ndo houve alteragbes ao longo
das trés resolugbes que vigoraram no periodo 28@% e 2006.

Com base nessas resolugdes, as sociedades segsrdeloem constituir as seguintes
provisdes técnicas: Provisdo de Sinistros a Liquiel8L); Provisdo de Sinistros Ocorridos e
N&o Avisados (IBNR); Provisdo de Prémios Nao GarfR&NG) e Provisédo de Insuficiéncia
de Prémios (PIP).

Enfoque ProvisBes Técnicas Finalidade da Provisdc€nica
Sinistros ja Responsavel pela cobertura dos sinistros ocoredds
ocorridos | Proviséo de Sinistros a Liquidar | avisados as seguradoras, mas que ainda ndo foram
(PSL) pagos. E calculada de acordo com notas técnicas
ou enviadas a SUSEP.
Provisdo de Sinistros Ocorridos| &Responsavel pela cobertura dos sinistros ocorraps
Provisdes | Nao Avisados ainda ndo avisados as seguradoras. Também é
de (IBNR - Incurred But Not | calculada de acordo com notas técnicas enviadas a
Sinistros | Reported) SUSEP.
Sinistros a Responsavel pela cobertura dos sinistros futurms, |c
ocorrer Provisdo de Prémios Ndo Ganhos base nos riscos ja assumidos pelas seguradoras. E
(PPNG) calculadapro rata die, ndo sendo fundamentada por
ou notas técnicas.
Provisdo de Insuficiéncia deResponsavel pela cobertura de possiveis deficideia
Provisdes | Prémios PPNG para cobertura dos sinistros futuros. E cadieul
de Prémios | (PIP) de acordo com notas técnicas enviadas a SUSEP.

Quadro 1 — Provisdes técnicas constituidas por segdoras do segmento de danos
Fonte: ResolugBes CNSP n°. 59/01, 89/02 e 120/04.
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O Quadro 1 segrega as provisdes técnicas consastpiar seguradoras do segmento de
danos em dois grupos: sinistros ja ocorridos (amvipbes de sinistros) e sinistros a ocorrer
(ou provisbes de prémios). Também sao apresenasldimalidades de cada uma dessas
provisdes técnicas.

Vale lembrar que a partir de 1° de janeiro de 28@ivou em vigor a Resolu¢cdo CNSP
n® 162/06. Essa resolugcdo criou uma nova provis&uda para as seguradoras do segmento
de danos, denominada Provisdo Complementar de &%é&fRICP), porém, essa provisdo
técnica ndo é analisada na pesquisa empirica coladoeste trabalho em fungcdo da sua
inexisténcia no periodo entre 2001 e 2006.

Do ponto de vista contabil, conforme a Circular EBSn°® 314/2005, as provisdes
técnicas constituidas por sociedades seguradotaszadas a operar no segmento de danos
devem ser registradas nas contas apresentadasadooQu

Divisédo Cédigo Titulo
CLASSE 2 PASSIVO
GRUPO 21 CIRCULANTE
SUBGRUPO 216 PROVISOES TECNICAS — SEGUROS E RESSEGS
CONTA 2161 RAMOS ELEMENTARES E VIDA EM GRUPO
SUBCONTA 21611 Provisdo de Prémios Nao Ganhos
SUBCONTA 21612 Provisao de Insuficiéncia de Prémios
SUBCONTA 21615 Provisdo de Sinistros a Liquidar
SUBCONTA 21616 Proviséo de Sinistros Ocorridos e NdAvisados

Quadro 2 — Classificagao contébil das provisdes téicas
Fonte: Circular SUSEP n° 314/2005, Anexo Il (PlaeoContas das Sociedades Seguradoras).

O Quadro 3 apresenta de forma mais detalhada e8dsre os langamentos contabeis
registrados nessas contas.

Contas Funcdes Lancamentos Contabeis
Registrar, por ramo, as provisdes | @¥editada: pela constituicdo da provisdo
prémios nao ganhos, que representgmeaprémios nao ganhos.
parcela do prémio correspondente|ao

periodo do risco ainda ndo decorridDebitada: Pela reversdo da provisaq de
de acordo com a legislacéo vigente. | prémios ndo ganhos.
Creditada: pela constituicdo da provisao
Registrar, por ramo, as provisdes |de insuficiéncia de prémios.
insuficiéncia de prémios, de acondo

com a legislacéo vigente. Debitada: pela reversdo da provisaqg de
insuficiéncia de prémios.
Creditada: pelo valor das indeniza¢pes
Registrar, por ramo, a provisdo |dwvisadas e pelos ajustes de estimativas.
sinistros a liquidar, constituida e
acordo com a legislacao vigente. Debitada: pelo pagamento ou baixa dos
sinistros avisados.
Creditada: pela constituicdo ou ajustes
periédicos da provisdo de sinistros
Provisdo de Sinistros |Registrar a provisdo de sinistiazcorridos e ndo avisados.

Provisdo de Prémios N&dg
Ganhos

Provisdo de Insuficiéncia
de Prémios

Proviséo de Sinistros a
Liquidar

Ocorridos e Nao ocorridos e ndo avisados, constituida de
Avisados acordo com a legislacéo vigente. Debitada: pelo ajuste periédico [da
provisdo de sinistros ocorridos e nao
avisados.

Quadro 3 — Funcbes e langcamentos contdbeis das @stle provisfes técnicas
Fonte: Circular SUSEP n° 314/2005, Anexo Ill (PlaecContas das Sociedades Seguradoras).
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E importante salientar que, no momento da conglituidessas quatro provisdes
técnicas, as contrapartidas dessas contas de @assiefetuadas em contas de resultado. Por
esse motivo, os valores provenientes da constifudz@s provisdes de técnicas também
causam impactos, em primeiro lugar, nos resultagmsados (lucros ou prejuizos) pelas
sociedades seguradoras e, em segundo lugar, nondaEt liguido reportado apos a
transferéncia desses resultados.

J& do ponto de vista tributario, no que diz respaibase de calculo do imposto de
renda e da contribuicdo social, o art. 336 do Decn® 3.000, de 26 de marco de 1999,
estabelece o seguinte: “S8o dedutiveis as proviggegas das companhias de seguro e de
capitalizacdo, bem como das entidades de previaénoiada, cuja constituicdo € exigida
pela legislacdo especial a elas aplicavel”. Logoyvalores decorrentes da constituicdo das
provisdes técnicas das companhias de seguro sétviesl da base de calculo do IR e CS.

Em funcdo dessas particularidades das contas des@es técnicas, surgem as
oportunidades para gerenciar essesruals especificos com o propésito de melhorar
parametros de solvéncia e reduzir pagamentos qussios.

4 METODOLOGIA DA PESQUISA

Optou-se pela abordagem metodologica empiricotam@lipor meio da andlise de
accruals especificos. Cabe ressaltar que este estudo émainar pesquisa empirica sobre
gerenciamento da informacdo contabil através dawigiies técnicas constituidas por
sociedades seguradoras que atuam no Brasil.

4.1 Definicao da Amostra

Os principais critérios empregados na selecdo dsst@anque serviu de base para a
realizacdo da pesquisa empirica foram: a) inclu8 companhias que atuam nos ramos
classificados pela SUSEP como seguros de danosgSBYyuros de danos e pessoas (SDP);
b) o periodo analisado foi entre os anos 2001 é,J8@ue os parametros de solvéncia foram
estabelecidos pela Lei n® 10.190/01, sendo sup@mados pela SUSEP a partir do ano 2001,
c) exclusdo das companhias seguradoras que ndoepostados nos seis anos, pois esse
procedimento possibilita a anélise dos dados enmepbhalanceado.

Ap6s a aplicacdo desses critérios, obtiveram-seoB66rvacdes, que dizem respeito a
60 companhias seguradoras e a uma série temporél ates. Essa amostra representa
78,95% das companhias classificadas pela SUSEP 8&nmeoSDP.

4.2 Modelos Econométricos

Os modelos econométricos desenvolvidos para tastaipoteses da pesquisa foram
estruturados conforme apresentado no Quadro 4.
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1° Modelo: PROVTEG, = Bo+ B1PARSOL_1 + B,LucPrej + BsLnPremiq + ¢
2° Modelo: PROVSIN; = Bo+ B:PARSOL_J + B,LucPrej + BsLnPremiq + &;
3° Modelo: PROVPRE =g+ B;PARSOL_J + BoLucPrej; + BsLnPremiq + g;
4° Modelo: PROVTEG, = B+ B;PARSOL_2 + B,LucPrej; + BsLnPremiq + g;
5° Modelo: PROVSIN; = ¢+ B:PARSOL_Z + B,LucPrej + fsLnPremiq + &;

6° Modelo: PROVPRE = o+ B;PARSOL_2 + B.LucPrej + BsLnPremiq + &;
7° Modelo: PROVTEG =B+ B1IRCS; + BoLucPrej + BsLnPremiq + g

8° Modelo: PROVSIN; = Bo+ B1IRCS; + BoLucPrej + BsLnPremiq + ;;

9° Modelo: PROVPRE = By + B1IRCS; + BoLucPrej; + BsLnPremiq + &

Quadro 4 - Modelos econométricos desenvolvidos patestar as hipéteses da pesquisa
Fonte: elaboragé&o propria.

Onde:

PROVTEC = Valor total das “Provisdes Técnicas” edgusadora “i” no ano “t”, escalonado
pelo total do ativo da seguradora “i” no ano “t'ed$e caso, as Provisdes Técnicas incluem
as seguintes contas: Provisdo de Sinistros a lag(RSL), Provisédo de Sinistros Ocorridos
e N&o Avisados (IBNR), Provisdo de Prémios Nao @GanfPPNG) e Provisdo de
Insuficiéncia de Prémios (PIP).

PROVSIN = Valor total das “ProvisGes de Sinistra¥ seguradora “i” no ano “t”,
escalonado pelo total do ativo da seguradora “i'ano “t”. Nesse caso, as Provisdes de
Sinistros incluem as seguintes contas: ProvisdBinietros a Liquidar (PSL) e Provisédo de

Sinistros Ocorridos e Nao Avisados (IBNR).

PROVPRE = Valor total das “Provisdes de Prémios” seguradora “i” no ano “t”,
escalonado pelo total do ativo da seguradora “i'ano “t”. Nesse caso, as Provisfes de
Prémios incluem as seguintes contas: Provisao &w®i®s Nao Ganhos (PPNG) e Provisao
de Insuficiéncia de Prémios (PIP).

PARSOL_1 = E o valor do 1° parametro de solvén@asdguradora “i’ no ano “t’,
escalonado pelo total do ativo da seguradora “iamo “t”.

PARSOL_2 = E o valor do 2° parametro de solvén@asedguradora “i” no ano “t’,
escalonado pelo total do ativo da seguradora “iamo “t”.

IRCS = E o valor total do Imposto de Renda (IR) snaiContribuicio Social (CS) da
seguradora “i” no ano “t”, escalonado pelo totabtivo da seguradora “i” no ano “t".

LucPrej = E o valor do lucro ou prejuizo liquido skguradora “i” no ano “t”, escalonado
pelo total do ativo da seguradora “i” no ano “t”.

LnPremio = E o logaritmo natural da receita liquittaprémios da seguradora “i” no ano
“t”. O valor dessa variavel nao foi escalonado petal do ativo.

Com o propésito de relacionar os principais asgectetodolégicos tratados até agora, 0
Quadro 5 apresenta uma sintese que associa asdapa@a tese, os modelos econométricos e 0s
coeficientes esperados.
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Hipéteses Modelos Econométricos Coeficientes Esperd
1° Modelo
PROVTEG = Bo+ B,PARSOL_J, +
B,LucPrej + BsLnPremiq + g;

Hix Seguradoras com menorgs
valores do 1° pardmetro de
solvéncia (PL-PAO) influenciam

. o P 2° Modelo
para baixo as provises técnicas. | ppaygiy =, + pPARSOL ] + B. = Positivo e Significante
Hiy,: Seguradoras com maiores . -
o A BoLucPre} + BsLnPremiq + g;
valores do 1 pardmetro de 3° Modelo

solvéncia (PL-PAO) influenciam

para cima as provisdes técnicas. PROVPRE =, + BPARSOL_}, +

BoLucPrej + BsLnPremiq + g;
4° Modelo
PROVTEG = Bo+ B:PARSOL_2 +
BoLucPrej + BsLnPremiq + g;

H,, Seguradoras com menorgs
valores do 2° parametro de
solvéncia (PL-MS) influenciam

. g P 5° Modelo
parfe\ baixo as provisges tecnicas. PROVSIN, =By + B;PARSOL_2 + B1 = Positivo e Significante
H,,: Seguradoras com maiores . ;
valores do 2° parametro de PoLucPrej + BLnPremiq + &
6° Modelo

solvéncia (PL-MS) influenciam

para cima as provisdes técnicas. PROVPRE = o+ BIPARSOL_Z +

BoLucPrej + BsLnPremiq + g

b 7° Modelo
PPROVTEG = Bo+ B1IRCS; + PoLucPrej
>) + BsLnPremiq + &

Hs. Seguradoras com menor
valores dos impostos (IR+CS
influenciam para baixo as provisoes 8° Modelo
técnicas. _ . _ . Lo

Hs: Seguradoras com maiorESPROVSINt+—ﬁBli)r:rp[iilelﬁ(i:SJlr ;r BoLucPrej B. = Positivo e Significante
valores dos impostos (IR+C$) 390 Mode(lg it

|r]flu§anC|am para cima as prowsoeﬁaROVPRF& = o+ BIRCS, + PoLucPrej
técnicas. )

+ BsLnPremiq + &;
Quadro 5 — Hipéteses x Modelos econométricos x Caréntes esperados
Fonte: elaboracao propria.

Por fim, é importante destacar que as hipotesess enodelos econométricos
empregados neste artigo foram inspirados nas pEsg@mpiricas realizadas no mercado
norte-americano de seguros, que tratam da préicgenciamento através das provisdes de
sinistros (PETRONI, 1992; BEAVER al., 2003; GAVER e PATERSON, 2004).

4.3 Valores das Varidveis da Pesquisa

Foi utilizado o Sistema de Estatisticas da SUSEEBS(SUSEP/Versdo 3.0)
(http://www.susep.gov.br/menumercado/ses) para aexto Balanco Patrimonial e a
Demonstracdo do Resultado do Exercicio das compargeguradoras que compdem a
amostra da pesquisa. Os caminhos percorridos prest os valores de cada variavel da
pesquisa foram:

1°) o valor da variavel PROVTEC foi obtido pelo sdario dos saldos das contas
Provisdo de Sinistros a Liquidar (PSL), Provisédo Siristros Ocorridos e N&o
Avisados (IBNR), Provisdo de Prémios Nao GanhosN@EP e Provisdo de

Insuficiéncia de Prémios (PIP), que se encontram Rassivo Exigivel das

Seguradoras, dividido pelo total do ativo, quersmatra no Balanco Patrimonial;

2°) o valor da variavel PROVSIN foi obtido pelo sugrio dos saldos das contas
Provisdo de Sinistros a Liquidar (PSL) e Provis&o Sinistros Ocorridos e Nao
Avisados (IBNR), que se encontram no Passivo Eglgilas Seguradoras, dividido
pelo total do ativo, que se encontra no BalancarRanial,

3°) O valor da variavel PROVPRE foi obtido pelo stdnio dos saldos das contas
Provisdo de Prémios Ndo Ganhos (PPNG) e Provisamsidiciéncia de Prémios
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(PIP), que se encontram no Passivo Exigivel dasir&dgras, dividido pelo total do
ativo, que se encontra no Balanco Patrimonial,

4°) O valor da variavel PARSOL _1 foi obtido peléedénca entre patriménio liquido
e passivo ndo operacional, dividido pelo total twoa Esse primeiro parametro de
solvéncia foi estruturado com base na Lei n° 10019em que se estabelece que o
patriménio liquido das seguradoras ndo poderargerior ao valor do passivo nao
operacional. O valor do patriménio liquido é dimreémte evidenciado no balanco
patrimonial, enquanto o valor do passivo néo openat corresponde ao valor total
das obriga¢cGes ndo cobertas por bens garantidores;

59) O valor da variavel PARSOL_2 foi obtido peléedinca entre patrimonio liquido
e margem de solvéncia, dividido pelo total do atiZsse segundo parametro de
solvéncia foi estruturado com base na Lei n® 10Q119em que se estabelece que o
patrimonio liquido das seguradoras ndo poderangmiar ao valor minimo decorrente
do calculo da margem de solvéncia. A SUSEP
(http://www.susep.gov.br/menumercado/margem_solaegsp)apresenta a seguinte
orientacéo sobre o célculo da margem de solvéncia:

Para efeito de célculo de Margem de Solvéncia dasge&ades Seguradoras serao
computadas as operacdes de todos os ramos, comaexde Vida Individual e
Previdéncia Privada.

I. Para se calcular a margem de solvéncia paraealidese de dezembro, deve-se
adotar o seguinte procedimento:

I.1 - Multiplicar o valor dos somatérios dos prémi@tidos de janeiro a dezembro
de cada ano por 0,20;

I.2 - Multiplicar o somatério dos sinistros retiddss Ultimos 36 meses por 0,33 e
dividir o resultado por 3;

1.3 - O maior entre os valores encontrados nositeh e 1.2 serd a Margem de
Solvéncia da Sociedade Seguradora.

Il. Para se calcular a margem de solvéncia paalthse de junho, deve-se adotar
0 seguinte procedimento:

[1.1 - Multiplicar por 0,20 o valor do somatorio siprémios retidos de janeiro a
junho do exercicio corrente e de julho a dezembrex@rcicio anterior;

II.2 - Efetuar o somatério dos sinistros retidos jdeeiro a junho do exercicio
corrente, os sinistros retidos de 2 exerciciosriamés e, dos sinistros retidos de
julho a dezembro do 3° ano anterior. Multiplicaesultado por 0,33 e dividir por 3;
11.3 - O maior entre os valores encontrados nassitél e 1.2 sera a Margem de
Solvéncia da Sociedade Seguradora.

6°) O valor da variavel IRCS foi obtido pelo somet@os saldos das contas Imposto
de Renda e Contribuicdo Social, que se encontraPenzgonstracdo do Resultado do
Exercicio, dividido pelo total do ativo;

7°) O valor da variavel LucPrej € o lucro ou preguiliquido evidenciado na
Demonstragéo do Resultado do Exercicio, dividido tmal do ativo;

8°) O valor da variavel LnPremio é o logaritmo maltula receita liquida de prémios,
gue se encontra na Demonstracdo do Resultado doi&ire

Algumas limitacdes surgiram nesse processo de ¢dethos valores das variaveis da
pesquisa. A maior delas foi a impossibilidade dikzat o erro de estimagcao das provisdes
técnicas como variavel dependente dos modelos pwEnoos desenvolvidos para testar as
hipoteses deste trabalho. Isso permitiia uma opa@ade rara para avaliar com maior
precisdo o gerenciamento da informacao contaldvés das provisdes técnicas constituidas
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pelas sociedades seguradoras brasileiras. A varifagendente seria a mespeoxy de
accruals discriciondrios das pesquisas empiricas realizadasiercado norte-americano de
seguros (PETRONI, 1992; BEAVERal., 2003; GAVER e PATERSON, 2004).

Esse erro de estimacédo das provisfes técnicascadcidado pela diferenca entre o
valor original dessas provisbes e 0s gastos rdatsaglos por meio dos pagamentos aos
segurados para a cobertura dos compromissos car fssumidos. Contudo, a SUSEP néao
divulga os valores dos pagamentos efetuados petpsagloras e, por esse motivo, néo foi
possivel calcular o erro de estimacéo das provisdescas.

5 EVIDENCIAS EMPIRICAS

Apresentam-se, neste tOpico, as evidéncias engirichtidas na pesquisa,
especialmente as provenientes dos modelos econoosédie regressdo com dados em painel
processados por meio doftware STATA 8.0°.

Antes de apresentar os resultados dos modelosdeoados consistentes e eficientes
foram executados os procedimentos a seguir: ap@pE;do das estatisticas descritivas de
todas as variaveis da pesquisa; b) célculo doscomtes de correlacdo de Pearson entre as
variaveis dependentes e as variaveis explicativais melevantes; c) evidéncias dos testes
Breusch-Pagan e Hausman, para definir qual abamlagedados em painel deve ser usada:
POLS @ooled Ordinary Least Squares), EF (Dados em Painel com Efeitos Fixos) ou EA
(Dados em Painel com Efeitos Aleatorios).

A Tabela 1 apresenta os resultados das estatistessitivas de todas as variaveis
empregadas nesta pesquisa.

Tabela 1 — Estatisticas Descritivas

Variaveis Média Mediana Desvio Padrao Observacbes
PROVTEC 0,3630 0,3874 0,1650 360
PROVSIN 0,1883 0,1729 0,1010 360
PROVPRE 0,1492 0,1234 0,1331 360
PARSOL 1 0,1621 0,1277 0,2655 360
PARSOL 2 0,2804 0,2425 0,2067 360
IRCS 0,0114 0,0082 0,0258 360
LucPrej 0,0373 0,0337 0,0680 360
LnPremio 18,17 18,30 2,04 360

As estatisticas descritivas dizem respeito aos doétempregados para descrever as
caracteristicas basicas de um determinado conjdetdados. A média aritmética € uma
medida de tendéncia central que é afetada pelosregalde todas as observacoes,
especialmente pelos valores extremos. A medianbéang uma medida de tendéncia central,
mas que ndo é afetada pelos valores extremos,r@missenta o valor do meio em uma
sequéncia ordenada de dados. Ja o desvio padw@opsea medir a dispersdo dos dados em
torno da média aritmética. Isso implica em dizes géries estatisticas que apresentam uma
mesma média podem distribuir-se de forma distimtdano dessa medida.

Dentre os resultados apresentados na Tabela 1;sdedestacar o fato do desvio
padrédo das varaveis PARSOL_1 e PARSOL_2 teremrmsale acentuados do que as demais
variaveis. Isso mostra que os valores correspoadeats dois parametros de solvéncia estao
muito mais dispersos em torno das suas respeati¢aas, provavelmente, em funcdo de
diferencas significativas na situacdo econdmicearfaeira das companhias seguradoras que
formam a amostra pesquisada.

A Tabela 2 apresenta os coeficientes de correldgd®earson. Essa medida representa
0 grau de associacdo de duas variaveis a panimdesérie de observacoes.
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Tabela 2 — Coeficientes de Correlagdo de Pearson

Variaveis Relacionadas Correlacéo de Pearsof Obseagbes
PROVTEC x PARSOL _1 0,312* 360
PROVSIN x PARSOL _1 0,358* 360
PROVPRE x PARSOL_1 0,297* 360
PROVTEC x PARSOL 2 0,429* 360
PROVSIN x PARSOL_2 0,475* 360
PROVPRE x PARSOL_2 0,406* 360
PROVTEC x IRCS 0,341* 360
PROVSIN x IRCS 0,387* 360
PROVPRE x IRCS 0,322* 360

* Coeficiente positivo e significante ao nivel di.1

Por mais que os resultados dos coeficientes delag@io de Pearson nédo sejam téao
robustos quanto os coeficientes dos modelos ecdrioo® com dados em painel, ja €
possivel perceber que todos os coeficientes sativpss significantes ao nivel de 1%. Esses
resultados dos coeficientes de correlacdo de Reado consistentes com as hipéteses
estabelecidas nesta pesquisa. Contudo, someneswatados dos coeficientes dos modelos
economeétricos com dados em painel poderdo valaarmaior seguranca tais hipoteses.

Os beneficios no uso de modelos econométricos gtesgio com dados em painel
normalmente citados na literatura sdo (GUJARATO&0WVOOLDRIDGE, 2006; GREENE,
1997; BALTAGI, 1995):

a) controle da heterogeneidade individual;

b) fornece mais dados informativos, mais variabilidadenos colinearidade sobre as
variaveis, mais grau de liberdade e eficiéncia;

c) ndo é necessaria a distribuicdo normal em grandessteas, pois 0s testes
efetuados apresentam resultados assintéticos,j@munsesmo que os residuos nao
tenham distribuicdo normal, a distribuicdo dos icomites sera préxima da
normal;

d) podem medir e identificar melhor os efeitos;

e) normalmente é reunido em unidades micro (individapgresas etc.).

A Tabela 3 apresenta as evidéncias dos testesdBr@agan e Hausman. Este teste
verifica a hipétese nula de que a variancia dososfedo observaveis é igual a zero. No caso
de confirmacéo (ou ndo rejeicdo) dessa hipétese auhbordagem POLS sera consistente e
eficiente. Contudo, se essa hipotese nula fortagi@j devera ser empregada a abordagem de
dados em painel com efeitos fixos (EF) ou efeiteatarios (EA). Assim, torna-se necessario
realizar o teste de Hausman, cujo objetivo é amila decisdo de escolha entre EF ou EA.

Tabela 3 — Testes Breusch-Pagan e Hausman

Modelos Teste de Breusch-Pagan Teste de Hausman
Prob. (p-valor) Prob. (p-valor)

1° Modelo 0,0029 0,0002

2° Modelo 0,0037 0,0001

3° Modelo 0,0035 0,0003

4° Modelo 0,0008 0,0052

5° Modelo 0,0010 0,0047

6° Modelo 0,0015 0,0034

7° Modelo 0,0000 0,0000

8° Modelo 0,0000 0,0000

9° Modelo 0,0000 0,0000

9° Modelo 0,0000 0,0000
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Percebe-se que todos os modelos rejeitaram a b@podida de que a variancia dos
efeitos ndo observaveis é igual a zero (teste dmdBh-Pagan). Logo, a utilizacdo da
abordagem POLS foi rejeitada. Com a confirmacaprédaenca de efeitos ndo observaveis,
torna-se necessario analisar os resultados dodedttausman. Uma vez que houve rejeicao
da hipétese nula para todos os modelos, a aborddgatados em painel com efeitos fixos é
considerada consistente e eficiente. A Tabela dsapta os resultados encontrados.

Tabela 4 — Resultados dos modelos considerados detentes e eficientes

Modelos Coeficientes Estatistica t Prob. (p-valor)
By 0,068691 2,17 0,031
1° Modelo B2 0,110658 5,49 0,000
PROVTEG; =Bo+ B1PARSOL_% | B3 -0,131768 -5,51 0,000
+ BoLucPrej + BsLnPremiq + &; | Bo 2,098429 7,17 0,000

R? Ajustado = 0,2594 Prob. (p-valor) dadstica F = 0,0000
2° Modelo B1 0,070841 2,28 0,023
PROVS”\LWARSOL_]; B2 0,109751 2,32 0,021
+ B,LucPrej + BsLnPremiq + &; | Ps -0,128406 -4,65 0,000
Bo 2,857490 5,58 0,000

R2 Ajustado = 0,2931 Prob. (p-valor)Eatistica F = 0,0000
3° Modelo By 0,040038 2,00 0,046
pROVpREWDARSOL_L B2 0,107844 2,12 0,035
+ B,LucPrej + BsLnPremiq + &; | Ps -0,141933 -3,18 0,002
Bo 2,268330 3,73 0,000

R? Ajustado = 0,2273 Prob. (p-valor) daafstica F = 0,0000
4° Modelo B1 0,317581 5,49 0,000
PROVTEQWARSOL_Z B2 0,079159 4,14 0,000
+ B,LucPrej + BsLnPremiq +g; | Bs -0,163907 -2,24 0,026
Bo 2,532407 2,84 0,005

R’ Ajustado = 0,4305 Prob. (p-valor) dddstica F = 0,0000
5° Modelo By 0,334859 5,78 0,000
PROVSINIWARSOL_Q B2 0,056597 2,87 0,004
+ B,LucPrej + BsLnPremiq + &; | Ps -0,215868 -2,96 0,003
Bo 3,149436 3,54 0,000

R’ Ajustado = 0,4729 Prob. (p-valor) dadstica F = 0,0000
6° Modelo B1 0,291225 5,25 0,000
PROVPREWARSOL_Z B2 0,058935 2,77 0,006
+ B,LucPrej + BsLnPremiq + &; | Ps -0,213658 -3,04 0,003
Bo 3,112654 3,63 0,000

R’ Ajustado = 0,4091 Prob. (p-valor) dddstica F = 0,0000
7° Modelo By 0,223227 3,72 0,000
PROVTEQ:—BO"'BllRCSt + B2 0,089769 4,77 0,000
B.LucPrej + BsLnPremiq +¢; | Ps -0,130301 -3,59 0,000
Bo 2,107680 4,72 0,000

R? Ajustado = 0,3427 Prob. (p-valor) dadstica F = 0,0000
8° Modelo B1 0,259854 4,01 0,000
PROVS'mﬂRCSt + B2 0,056478 2,87 0,004
BoLucPrej; + BsLnPremiq + & Ps -0,138085 -4,37 0,000
Bo 2,175316 5,60 0,000

R’ Ajustado = 0,3854 Prob. (p-valor) dddfstica F = 0,0000
By 0,184536 3,34 0,001
9° Modelo B 0,063984 3,63 0,000
PROVPRE =By + B1IRCS; + B3 -0,136609 -3,84 0,000
BoLucPrej + BsLnPremiq + & Bo 2,162474 4,94 0,000

R’ Ajustado = 0,3129 Prob. (p-valor) dadstica F = 0,0000
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Além dos valores correspondentes aos coeficiersdmialos (com destaque para o
valor do coeficient@1), a Tabela 4 também apresenta outras informaef®santes:

Estatistica t — seu objetivo € verificar se cada was variaveis explicativas tem
relacdo, significativa, com a varidvel dependerid®@sse modo, testa se cada
coeficiente angulaf}() é igual a zero;

Prob. (p-valor) da Estatistica t — quando o p-valenenor quer (0,05), rejeita-se a
hip6tese nula de que o coeficiente angulgrg igual a zero. Nesse caso, significa que
a respectiva variavel explicativa exerce algumiaénfcia sobre a variavel dependente;

R? Ajustado — é o coeficiente de determinacéo ajostasuia finalidade é medir o grau
de ajustamento da reta de regressdo aos dadovarhs®rindicando a proporgédo em
gue a variavel dependente é explicada pelo confimi@riaveis independentes;

Estatistica F — tem por finalidade testar o efettajunto das variaveis explicativas
sobre a variavel dependente, ou seja, verificagrifgiancia do modelo de regressao
como um todo. Dentro desse contexto, a hipétese aduilteste é R= 0, enquanto a
hipétese alternativa é’R 0;

Prob. (p-valor) da Estatistica F — quando o p-vélatenor quex (0,05), rejeita-se a
hipétese nula de que & R igual a zero. Isto significa que ao menos unsavdeaveis
explicativas do modelo exerce alguma influénciaesabvariavel dependente.

Dessa forma, os resultados dos modelos consideradosistentes e eficientes
possuem as seguintes particularidades:

1° Modelo — demonstra a relagcdo esperada entre agaveis PROVTEC e
PARSOL 1, isto €, o coeficienfyy é positivo e significante ao nivel de 5%. Ja o
resultado da estatistica F do modelo (p-valor @Y rejeita a hipdtese nula de que
os coeficientes sdo conjuntamente nao significatgss significa que o 1° modelo de
regressdo com dados em painel € valido para ekplicariavel PROVTEC;

2° Modelo — demonstra a relagcdo esperada entrariéveis PROVSIN e PARSOL 1,
isto é, o coeficient@; é positivo e significante ao nivel de 5%. J& o ltado da
estatistica F do modelo (p-valor = 0,0000) rejetahipétese nula de que os
coeficientes sdo conjuntamente nao significantso kignifica que o 2° modelo de
regressdo com dados em painel é valido para ekplicariavel PROVSIN;

3° Modelo — demonstra a relacdo esperada entre aaaveis PROVPRE e
PARSOL 1, isto é, o coeficienfs é positivo e significante ao nivel de 5%. Ja o
resultado da estatistica F do modelo (p-valor @) rejeita a hipétese nula de que
os coeficientes s&o conjuntamente ndo significalgss significa que o 3° modelo de
regressdo com dados em painel € valido para explicariavel PROVPRE;

4° Modelo — demonstra a relacdo esperada entre adgveis PROVTEC e
PARSOL_2, isto é, o coeficienfs é positivo e significante ao nivel de 1%. Ja o
resultado da estatistica F do modelo (p-valor @) rejeita a hipétese nula de que
os coeficientes sdo conjuntamente ndo significatges significa que o 4° modelo de
regressdo com dados em painel € valido para ekplicariavel PROVTEC,;

5° Modelo — demonstra a relacdo esperada entrarigyeis PROVSIN e PARSOL 2,
isto é, o coeficientg; é positivo e significante ao nivel de 1%. Ja o Iltado da
estatistica F do modelo (p-valor = 0,0000) rejetahipotese nula de que os
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coeficientes sdo conjuntamente nao significantso kignifica que o 5° modelo de
regressao com dados em painel € valido para explicariavel PROVSIN;

6° Modelo — demonstra a relacdo esperada entre adgveis PROVPRE e
PARSOL 2, isto é, o coeficienfsy é positivo e significante ao nivel de 1%. Ja o
resultado da estatistica F do modelo (p-valor @Y rejeita a hipdtese nula de que
os coeficientes sdo conjuntamente ndo significatges significa que o 6° modelo de
regressao com dados em painel é valido para ekplicariavel PROVPRE;

7° Modelo — demonstra a relacao esperada entrargveis PROVTEC e IRCS, isto

€, o coeficient; é positivo e significante ao nivel de 1%. Ja oltado da estatistica

F do modelo (p-valor = 0,0000) rejeita a hipoteséarde que os coeficientes séo
conjuntamente ndo significantes. Isso significa qué® modelo de regressdo com
dados em painel é valido para explicar a varialREDPTEC;

8° Modelo — demonstra a relacdo esperada entrari@veis PROVSIN e IRCS, isto €,
o coeficienteB; € positivo e significante ao nivel de 1%. Ja oltado da estatistica F

do modelo (p-valor = 0,0000) rejeita a hipdteseandé que os coeficientes séo
conjuntamente ndo significantes. Isso significa qu&8° modelo de regressdo com
dados em painel é valido para explicar a variaiREDWSIN;

9° Modelo — demonstra a relacdo esperada entraréveis PROVPRE e IRCS, isto
€, o coeficient@, é positivo e significante ao nivel de 1%. Ja oltaedo da estatistica

F do modelo (p-valor = 0,0000) rejeita a hipoteséarde que os coeficientes séo
conjuntamente ndo significantes. Isso significa qu@8° modelo de regressdo com
dados em painel é valido para explicar a variaiRED¥PPRE.

6 CONCLUSOES

O Quadro 6 apresenta uma sintese das evidéncidda@mmriundas dos coeficientes
de interesse, isto é, aqueles relacionados ao atenmeEnto da variavel dependente de cada
modelo (PROVTEC, PROVSIN e PROVPRE) com as seguintiaveis explicativas:
PARSOL_1, PARSOL_2 e IRCS. Esse conjunto de evidérampiricas leva a concluséo de
que os diretores das seguradoras influenciam pEra las provisdées técnicas se os valores
dos parametros de solvéncia e dos impostos sdoreserfeor outro lado, influenciam para
cima as provisdes técnicas se os valores dos pac@nae solvéncia e dos impostos sao
maiores.

Percebe-se que isso ocorre com maior intensidadm@io das provisdes de sinistros
(PSL + IBNR) do que com as provisdes de prémioNER PIP). A justificativa mais
provavel para esse tipo de comportamento € o rgeaorde discricionariedade contabil que a
regulacdo do setor de seguros proporciona ao s’itcamprovisdes de sinistros, quando
comparadas com as regras de constituicdo das Pesvile prémios.

Para dar maior robustez aos resultados da pesgmigaica, sugere-se 0 uso do erro
de estimagéo das provisdes técnicas como vari@pgndiente dos modelos econométricos
empregados. Isso ainda ndo é possivel no Braslop@rgao regulador do setor (SUSEP) nédo
disponibiliza os dados necessarios para efetuatonlo do erro de estimacéo das provisdes
técnicas, diferentemente do procedimento adotadmer@ado norte-americano de seguros.
As evidéncias empiricas deste trabalho poderatuseamente complementadas quando for
possivel utilizar o erro de estimagdo das provid@esicas das sociedades seguradoras
brasileiras como variavel dependente dos modelmsoaeétricos aqui desenvolvidos.
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Variaveis Relacionadas Evidéncias) Hipéteses Resultados
H1, Seguradoras com menores valores

PROVTEC x PARSOL_1 0,068691 do 1° parametro de solvéncia (PL—
PRAO) influenciam para baixo as Coeficiente

PROVSIN x PARSOL 1 0,070841 provisdes técnicas. positivo e

- Hip: Seguradoras com maiores valoressignificante ao
do 1° parametro de solvéncia (PL-  nivel de 5%

PROVPRE x PARSOL_1 0,040038 Pf0) influenciam para cima as

provisdes técnicas.

H,,: Seguradoras com menores valores
do 2° pardmetro de solvéncia (PL-MS)
influenciam para baixo as provisbes Coeficiente

PROVSIN x PARSOL_2 0,334859 técnicas. positivo e
H,,: Seguradoras com maiores valorgessignificante ao
do 2° parametro de solvéncia (PL-MS) nivel de 1%
PROVPRE x PARSOL_2 0,291225 influenciam para cima as provisdes
técnicas.
Hs. Seguradoras com menores valores

PROVTEC x PARSOL_2 0,317581

PROVTEC XIRCS 0223227 dos impostos (IR+CS) influenciam
para baixo as provises técnicas.| Coeficiente
PROVSIN x IRCS 0,259854 Hs. Seguradoras com maiores valorgs  positivo e
dos impostos (IR+CS) influenciam | significante ao
para cima as provisdes técnicas. nivel de 1%
PROVPRE x IRCS 0,184536

Quadro 6 — Sintese das evidéncias empiricas

Mesmo com esse fator limitante no processo de olitedos dados necessarios, as
evidéncias empiricas corroboram os resultados ¢rcms nas pesquisas realizadas por
Petroni (1992); Beaver, Mcnichols e Nelson (20@3aver e Paterson (2004). Isso porque
esses autores também encontraram evidéncias decigenento da informacdo contébil
através das provisdes técnicas, porém essas pEsdiisram como enfoque somente as
provisdes de sinistros (PSL + IBNR).

Além disso, as evidéncias empiricas sdo coerentasos estudos citados por Healy e
Wahlen (1999), nos quais foram evidenciados quegalacdo governamental de setores
especificos cria motivagdes para o gerenciamentinfdamacdo contabil. Diante dessas
evidéncias, pode-se dizer que uma das principgiidatdes dos resultados obtidos nesta
pesquisa € sua aderéncia ao pressuposto empregaelaria econdmica classica da regulacao
de que as pessoas procuram promover seus prapreossises e o fazem de forma racional.

Dessa forma, é relevante para os 6rgaos reguladi@siteiros (em especial a SUSEP)
compreender o comportamento das provisdes técriees,dizem respeito as contas com
maior representatividade na estrutura patrimonae eesultados das sociedades seguradoras.
Por exemplo, na amostra desta pesquisa, em médmpeisdoes técnicas representam: 64%
do passivo exigivel, 85% do patriménio liquido &/dos prémios ganhos.

Como sugestdes para futuras pesquisas a respeigerdaciamento da informacéao
contabil, no mercado brasileiro de seguros, destaea trés possibilidades. Em primeiro
lugar, evidenciar o impacto das novas regras deésola sobre o gerenciamento da
informacao contabil. Cabe ressaltar que essas megsaas estdo programadas para entrar em
vigor a partir de 1° de janeiros de 2008. Em seguagar, conduzir pesquisas com enfoque
em outros segmentos de atuacado regulados pela SWSEExemplo: previdéncia privada e
capitalizacdo. Finalmente, buscar evidéncias dengeaamento da informagado contabil por
meio de outras contas das sociedades seguradérasijas provisdes técnicas.
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